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EL ALGORITMO DE “CLIQUEPERCOLATION” 
EN LOS ANÁLISIS DE REDES CON 
RELACIONES ESTADÍSTICAS

Sr. Editor:

En esta revista se ha publicado un artículo sobre un modelo 
multivariante de análisis de redes cuyas conexiones se basan 
en relaciones estadísticas parciales (1). Este método estadístico 
sistemático cuenta con algoritmos que detectan agrupaciones 
(clusters) entre los nodos (variables) de la red (2,3). Incluso, en 
los modelos de redes también se pueden reportar nodos super-
puestos, es decir, que pueden pertenecer a más de una agrupa-
ción (4,5). Esto es recomendable en los sistemas de variables 
que se refieren a cogniciones, comportamientos y emociones 
debido a que tales medidas pueden estar asociadas condicio-
nalmente con varias agrupaciones de la red (6). Para ello, uno de 
los algoritmos de superposición es el “Clique Percolation (CP)” 
(7,8) y, para contribuir a su ejecución de manera práctica, el ob-
jetivo de esta carta es describir el procedimiento del uso del CP 
mediante el paqueteR CliquePercolation (9) a partir de una red 
que incluía ítems de ansiedad, depresión y alimentación emocio-
nal (Fig. 1A) procedentes de un estudio previo de 400 adultos 
peruanos (10). Es recomendable tener previamente instalado el 
paquete qgraph: 

install.packages ("qgraph")
library (qgraph)
install.packages ("CliquePercolation ")
library (CliquePercolation)

Luego de tener una red graficada (la instrucción será “plot1”), 
se consideran principalmente dos métricas para el uso del CP: la 
primera permite direccionar los k-cliques en base a la conexión 
de 3 o más nodos como mínimo (k.range). La segunda es el 
rango promedio de correlaciones de la red estimada (I.range; 
en la figura 1A se observan valores de relación entre 0.06 y 
0.55), además de algoritmos como “entropy” para seleccionar el 
valor óptimo de “fuzzymod” que permita reconocer comunidades 
acordes con la literatura científica confirmada, como los modelos 
teórico-psicométricos. Los comandos R son:

threshold <-cpThreshold(plot1, method = “weighted”, 
k.range = c(3:4), I.range = seq(0.2, 0.06, - 0.01),threshold = 

c(“entropy”,”fuzzymod”)
Este análisis permite obtener valores de “fuzzymod” según 

cada valor de correlación en la red. Se recomienda seleccionar 
el umbral de “fuzzymod” más alto (en este caso fue de 0.341), el 
cual se ajusta a k = 3 e I = 0.08. Por tanto, manualmente se in-
troducen los valores de k e I según el resultado anterior mediante 
el siguiente comando:

values<- cpAlgorithm(plot1, k = 3, method = "weighted",  
I = 0.08).

Luego, finalmente, para graficar la red con CP donde se in-
cluyan las variables superpuestas, se procede con esta última 
indicación:

cpColoredGraph(plot1, list.of.communities = values$list.
of.communities.labels, theme = "colorblind", edge.labels = T, 

layout= "spring")
En la red resultante (Fig. 1B) se denotan dos clústeres (color gris 

y morado) y el nodo AN1 (ansioso y nervioso) superpuesto entre 
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ambas comunidades en la red, cuyos nodos de color gris perte-
necen al grupo de angustia psicológica (ansiedad y depresión) y 
los nodos de color morado al dominio de alimentación emocional. 
Esto denota que la respuesta de nerviosismo y ansiedad puede 
considerarse de carácter transdiagnóstico entre ambos clústeres, 
esencial para la prevención de estas reacciones psicológicas vin-
culadas a la conducta alimentaria de mayor riesgo.
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Figura 1. 

Redes de depresión, ansiedad y alimentación emocional. A: Red sin algoritmo de 
CliquePercolation. B: Red utilizando CliquePercolation (DE: síntomas de depresión 
del Patient Health Questionnaire-2 [PHQ-2]; AN: síntomas de ansiedad del General 
Anxiety Disorder-2 [GAD-2]; EE: elementos del Emotional Eater Questionnaire [EEQ]).
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